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Big data vs. stress da caldo

Idea di fondo: i dati raccolti in stalla possono essere molto “informativi”

Flow chart dell’approccio numerico usato
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Metodi machine learning per identificare

correlazioni dati produzione-ambientali, con
potenzialita previsionali




ldentificazione delle aziende
sperimentall

Software di gestione della produzione nei diversi allevamenti:

T4C (robot Lely)

» Afi Farm(sala TDM)
» Crystal (robot TDM-Merlin)
« Aliri (ALPro, Dairy Comp...)

Circa 40 stalle in
Emilia Romagna,
Lombardia, Piemonte,
Veneto

\ | 4
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Allevamenti PRIN 2017 BO

28 visualizzazioni

Tutte le modifiche sono state salvate in Drive

* Aggiungi livello 2+ Condividi
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Database produzione/attivita/

datl ambiental

. NECESSITA’ DI

FORTE ETEROGENEITA’ TRA DATABASE...

 Diversa struttura (parametri esportabili) dei
database derivanti da diversi software

 Diverso intervallo di campionamento
(disomogeneita temporale)

» Disomogeneita tra variabili acquisite (valori

numerici, codici, sigle...)

OMOGENEIZZARE I DATI
. APPROCCI NUMERICI
ADATTI A “BIG DATA”

Estratto di un database (esempio)
Durata periodo di monitoraggio (giorni):
150
Numero medio di vacche in lattazione: 60
* Numero di variabili monitorate: 35
@ i @ * Numero di eventi (righe) del dataset:

Q@ 27.000

Dimensione del dataset: 810.000 valori

DATASET

SIZE (stima)




3 i o o 1 =
. ]
o % / 2 ‘
fr6 0010000010 ey :
A100110101000 "
0011010

Approccio adottato

1Mooe

Laox1n

n100l1p
010000011

e . APPROCCI BASATI

*133001i1D
010013T1p

AN = SULLINTELLIGENZA ARTIFICIALE

o1o000d01Y05E
1100110101 om

= = —— O DI TIPO MACHINE-LEARNING

01001101008
11000001151 p-yv

/O_

Dendrograms

0 NN 0\

hidden neurons

output neurons
input neurons




Alcuni risultati preliminari

Previsione della produzione di ogni singolo animale con input il valore del THI in stalla
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Alcuni risultati preliminari

THI basso
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THI alto

Calibrato il modello per un animale, posso stimare
quella che e la produzione dell'animale in
condizioni ambientali “virtuali” e stimare Ile
performance produttive dell’animale ipotizzando
diversi scenari di THI e quindi diverse risposte
dell’animale stesso.
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Alcuni risultati preliminari

Previsione della produzione di ogni singolo animale con input il valore del THI in stalla
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Sviluppo di un sistema di monitoraggio

Condizioni termo-igrometriche
e qualita dell’aria

Sistema sviluppato “in-house”
e customizzabile sulla stalla

il D

Local Cloud

E{

] ‘l Ethernet/WiFi Application

S <>"<>ﬁ%ﬁg

Gateway Server
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Sviluppo di un sistema di monitoraggio

Consumi idrici

flussimetri

server

@ email
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Esiste la connessione
benessere mmmm) acqua ingerita dagli animali
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Le 2 aziende “'sperimentali’’

Azienda agricola Piazzi (Budrio, BO) Azienda agricola Famiglia Montagnini
(San Pietro in Casale, BO)

i A
—=—

E— | ——
1 T

LI L AR RN
STORAGE AREA HEENEERENE I EEEEEEERNE [ HEEEEERNNE [
TTTTTTTTTTT TTTTTTTTTTT TTTTTTTTTTd
PR ey gyt
A A A A |
RESTING AREA [T T T T T T I T T T T T T T I T T T T T rrTrrITTe
Y P P e T PO Y ST S SRS
,
} 1] | || Ei | [ 1] | || | ||
|| | I EC | IREENI | I | I L
11 [ [TTHL [ [TTTT [ 1 [ 1
FEEDING AREA H

T S




Note conclusive

- QUALI SONOQ LE INFORMAZIONI CHE IL MODELLO PUQ" DARE ?
- QUALE POSSONO ESSERE POTENZIALI APPLICAZIONI?

Clusterizzazione animali molto/poco sensibili stress caldo (decisioni di breve periodo)

Scenari di produzione futura di un animale in contesti micro-climatici (decisioni di lungo periodo)

Scenari di produzione futura di mandrie per stimare I'evolvere della produzione (scala regionale) in contesti climatici che cambiano
Quantificare quanto siamo lontani/vicini da una condizione ottimale (?) di benessere per gli animali

Supportare il management (decisioni) degli “attori” della filiera
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PRIN2017: Smart Dairy Farming — innovative solutions for herd management
- Sito web del progetto: www.dairysmart.unimi.it
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